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ABSTRAK 
 

Penilaian untuk kelulusan matakuliah di tiap dosen berbeda-beda pada matakuliah. Khusus untuk matematika diskrit ini 

bukan lagi penilaian di ambil secara umum seperti tugas, uts, uas tapi diperoleh dari penguasaan tiap materi. Materi 

perkuliahan menjadi kriteria dalam penilaian untuk kelulusan mahasiswa. Dari kriteria tersebut dapat diolah untuk 
menentukan secara cepat jumlah mahasiswa yang lulus dan tidak lulus matakuliah tanpa dilakukan penghitungan nilai akhir 

dengan cara mengambil data training atau data sample untuk diolah menjadi dasar dari penuntuan keputusan.  Pengolahan 

cepat ini dapat dilakukan dengan menggunakan salah satu algoritma dari C4.5. Algoritma C.4.5 merupakan algoritma yang 

digunakan untuk membentuk pohon keputusan (Decision Tree). 

Kata Kunci: Matakuliah, Algoritma C 4.5, Pohon Keputusan  

 

1. PENDAHULUAN 

Matakuliah Matematika Disrit merupakan ilmu dasar 

dalam pendidikan informatika atau ilmu komputer. 

Matakuliah Diskrit ini cabang ilmu matematika yang 

mengkaji objek objek diskrit 

Penilaian kelulusan matakuliah di tiap Universitas 

atau sekolah tinggi memiliki berbagai jenis dan bentuk. 
Untuk kesamaan di indonesia yaitu didasari dari jumlah 

tempuh perkuliahan dalam 1 Semester, dalam 1 semester 

sendiri memiliki 16 Pertemuan. Proses umumnya untuk 

penilian diambil dari pertengahan dengan istilah Ujian 

Tengah Semester (UTS) dan akhir pertemuan dengan 

istilah Ujian Akhir Semester (UAS). Untuk penilain 

matakuliah diskrit bukan lagi berdasarkan penilian 

umum tapi bersadarkan pengusaan materi. 

Materi matakuliah yang sudah ada menjadi patokan 

atau kriteria dalam penentuan kelulusan untuk 

memprediksi kelulusan mahasiswa tanpa proses 

perhitungan. Untuk mendukung hal ini di butuhkan 
algorita atau metode untuk membentuk pola atau pohon 

keputusan. Metode yang tepat dalam menentukan Pohon 

keputusan merupakan Algoritma C.45   

Algoritma C4.5 menghasilkan nilai entropi dan nilai 

Gain. Setelah nilai tersebut di proleh makan akan 

menentukan tiap note. Dari hasil note akan disimpulkan 

dalam bentuk Pohon Keputusan (Decisian Tree) 

 

2. KAJIAN LITERATUR 

2.1 Data Mining 

Data mining adalah kegiatan yang meliputi 
pengumpulan , pemakaian data historis yang menemukan 

keteraturan ini yaitu proses pencarian informasi yang 

tidak diketahui sebelumnya dari sekumpulan data besar 

(Junia et al., 2021). 

 

2.2 Pohon Keputusan 

Pohon keputusan dapat diartikan suatu cara untuk 

memprediksi atau mengklarifikasi yang sangat kuat. 

Pohon keputusan dapat membagi kumpulan data yang 

besar menjadi himpunan-himpunan record yang lebih 

kecil dengan menerapkan serangkaian aturan keputusan 

(Novianti et al., 2016). 

 

2.3 Algoritma C 4.5 

Algortima C4.5 merupakan kelompok algortima 

pohon keputusan (Decision Tree). Algoritma ini 

mempunyai input berupa training samples dan samples. 

Training samples berupa data yang akan digunakan 

untuk membangun sebuah tree yang telah diuji 

kebenarannya (Junia et al., 2021). 

 

 

3. METODE PENELITIAN 

Metodologi adalah suatu cara yang digunakan dalam 

mendapatkan berbagai data yang akan diperoses menjadi 
sebuah informasi yang lebih akurat sesuai dengan 

permasalahan yang akan diteliti. Metodologi penelitian 

juga dilakukan dengan mendeskripsikan masalah untuk 

memudahkan dalam memahami tahapan penelitian 

 

3.1 Pengumpulan Data 

 Cara pengumpulan data yang dilakukan sebagai 

berikut : 1. Pengumpulan Data Primer Dilakukan untuk 

menproleh informasi yang digunakan peneliti dalam 

pembuatan penelitian agar hasil yang didapatkan Tepat. 

Penelitian dilakukan dengan mengumpulkan hasil nilai 
catatan Dosen terkait. Pengumpulan data sekunder 

Pengumpulan data sekunder diperoleh melalui 

jurnal,makalah,laporan dll 

 

3.2 Populasi 
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Populasi adalah wilayah generalisasi yang terdiri atas 

obyek/subyek yang mempunyai kualitas dan karakteristik 

tertentu yang ditetapkan oleh peneliti untuk dipelajari 

dan kemudian ditarik(Vogt, 2015). Populasi dalam 

penelitian ini adalah Mahasiswa  yang pernah matakuliah 
matematika Diskrit. Dalam penelitian ini pengambilan 

sampel kepada Dosen yang pernah Matematika Diskrit. 

Pada penelitian ini jumlah populasi tidak diketahui 

sehingga sampel yang diambil dari pengumpulan data 

sebanyak 30 Mahasiswa agar mewakili populasi tidak 

secara keseluruhan. 

 

3.3 Menentukan Atribut 

Tahap utama pada penelitian ini adalah menentukan 

jenis atribut yang nantinya akan dijadikan proses dalam 

menentukan kepuasan pengunjung dalam penelitian 
jumlah kriteria yang disediakan sebagai berikut: 

 

Tabel 1. Data Kriteria 

 

Kode Kriteria 

K1 Logika 

K2 Himpunan 

K3 Matriks 

K4 Relasi 

K5 Fungsi 

 

3.2 Algoritma C.45 

Entropy adalah ukuran dari teori informasi yang dapat 

mengetahui karakteristik dari impuryt dan homogenity 

dari kumpulan(Arifin & Fitrianah, 2018), . Dari nilai 

Entropy tersebut kemudian dihitung nilai information 

gain masing-masing atribut. Penghitungan nilai Entropy 

digunakan rumus seperti dalam Persamaan 
  

Entropy (S) = Σni=0 - pi * log2 (pi) 

 

Berikut keterangannya :  

S : Himpunan kasus  

N : Jumlah partisi  

Pi : Jumlah kasus pada partisi ke-i”  

 

Information Gain adalah informasi yang didapatkan dari 

perubahan entropy pada suatu kumpulan data, baik 

melalui observasi atau bisa juga disimpulkan dengan cara 

melakukan partisipasi terhadap suatu set data(Arifin & 
Fitrianah, 2018).  

 

GAIN ( S, A)  

= Entropy (S) - Σni=1 - | Si |* Entropy(Si)  

  

Berikut keterangannya :  

S : Himpunan kasus  

N : Jumlah partisi atribut A  

|Si| : Jumlah kasus pada partisi ke-i  

|S| : Jumlah kasus da 

 

4. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Data yang peneliti gunakan dalam penelitian ini adalah 

data Penilaian dosen. Data diperoleh dari catatan dosen 

di tiap semester pada angkatan mahasiswa yang berbeda 

beda sebanyak 35 Mahasiswa. Untuk mempermudah 

pengisian dan pengelolahan data ,maka dari dosen telah 
memberikan kriteria dan alternatif pada hasil penilaian 

perkuliahan matakuliah matematika Diskrit dengan 

kriteria yang digunakan dalam penelitian ini yaitu 

Logika, Himpunan, Matriks, Relasi dan Fungsi 

 

4.1 Data Training 

Data traning adalah data yang digunakan untuk 

melakukan perhitungan menggunakan metode Algoritma 

C4.5 berikut adalah tabel dari data training yang 

digunakan. 

Berikut data Training : 
 

 

Tabel 2. Data Training 

 

No NIM K1 K2 K3 K4 K5 H 

1 1741001 1 1 1 1 2 1 

2 1741002 1 1 2 1 1 1 

3 1741003 3 3 3 3 3 2 

4 1741004 2 2 3 3 3 2 

5 1741005 2 3 2 3 2 2 

6 1741006 1 1 2 3 2 1 

7 1741007 1 2 1 1 2 1 

8 1741008 3 3 2 3 3 2 

9 1741009 1 2 2 1 1 1 

10 1741010 1 2 2 2 2 1 

11 1741011 2 2 2 2 2 1 

12 1741012 1 1 2 3 3 1 

13 1741013 1 1 2 2 2 1 

14 1741014 2 2 2 2 2 1 

15 1741015 1 1 2 3 3 1 

16 1741016 1 1 2 2 2 1 

17 1741017 2 2 1 1 1 1 

18 1741018 3 2 2 3 2 2 

19 1741019 2 1 2 1 2 1 

20 1741020 2 2 2 2 3 1 

21 1741021 1 2 2 1 1 1 

22 1741022 2 2 3 3 3 2 

23 1741023 3 2 3 2 3 2 

24 1741024 3 2 3 2 2 2 

25 1741025 2 1 2 2 3 1 

26 1741026 1 2 1 3 1 1 

27 1741027 1 1 2 1 2 1 

28 1741028 2 1 2 1 2 1 
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29 1741029 3 3 3 2 3 2 

30 1741030 3 3 3 3 3 2 

 

4.2 Perhitungan Note 1 

Berdasarkan pada data training diatas,data akan 

dihitung untuk mendapat nilai Enropi dan Gain: 

 

Baris total kolom Entophy pada Tabel 3 dihitung dengan 

rumus sebagai berikut : 
  

Entrophy ( Total )  

 = (− 20/30 ∗ 𝑙og2(( 20/30 ))+(- 10/30 )*log2( 10/30 ))  

= 0,9183 

  

Sementara itu nilai Gain pada baris Paling Diminati 

dihitung dengan menggunakan rumus Gain Sebagai 

berikut :  

Gain ( Logika )  

= 0,9183–((13/30 ∗ 0) + ( 9/30 *0,8221)+( 8/30 ∗ 0))  
= 0.6306 

 

Tabel 3. Data Hasil Note 1 

 
 

 

 

4.3 Pohon Keputusan Note 1 

Untuk menentukan Pohon keputusan yang utama 

ada dengan mememilih Nilai Gain tertinggi dari 

Kriteria yang ada pada tabel 3 yaitu Logika (K1) 

 

Gambar 1. Pohon Keputusan Note 1 

 
4.4 Perhitungan Note 2 

Untuk menentukan Perhitungan Note 2 maka data akan 

dihitung kembali mengambil data training dari tabel 2 

tanpa menyertakan Kriteria Logika (K1) berikut tabel 

hasil  perhitungan : 

 

Tabel 4. Data Hasil Note 2 

 
4.5 Pohon Keputusan Note 2 

Pada Penentuan Pohon keputusan note 2 tinggal 

melanjutkan pohon keputusan pada gambar 1 dan 

diambil keputusan nilai Gain Kriteria tertinggi dari tabel 

4 yaitu Kriteria Himpunan (K2) 

 

 

 

 

Gambar 2. Pohon Keputusan Note 2 
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5. KESIMPULAN 

Dari hasil penelitian yang telah dilakukan oleh 

peneliti, maka dapat disimpulkan bahwa penentuan 

kelulusan matakuliah Matematika diskrit untuk kriteria 

pertama yaitu Logika (K1) dengan Nilai menguasai maka 
akan dinyatakan Lulus tanpa memeriksa kriteria yang 

lain, Lalu apa bila pengisian kurang menguasai maka 

akan dinyatakan Tidak lulus tanpa mengecek kriteria 

yang lain, dan untuk penilian Cukup akan di cocokkan 

lagi kriteria ke 2 yaitu Himpunan (K2) apabila 

menguasai Maka akan lulus, jika nilai Kurang menguasai 

maka tidak akan lulus tanpa memeriksa kriteria lainnya. 

Kemudian apabila penilaian cukup maka akan 

menentukan kriteria yang lainnya seperti sebelumnya. 

 

6. SARAN 

Untuk mendapatkan hasil yang lebih akurat dalam 
penentuan hasil keputusan dalam penelitian ini 

dibutuhkan data yang lebih banyak lagi 

 

Untuk mencocokan nilai hasil perhitungan dan hasil 

pohon keputusan dapat dilakukan perbandingan dengan 

hasil dari Aplikasi Rapit Miner 
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